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WAS VERANLASST EINEN 2N\6+X JAHRIGEN

SICH MIT KUNSTLICHER INTELLIGENZ
ZU BESCHAFTIGEN?




Looks silly, e ——————
but the kids are finally Artificial intelligence &
listening to her! is by far better than

your natural stupidity.




Neue Digitalstrategie: EU will
zu USA und China
aufschlief3en

veroffentlicht am 19, 2. 2020 von APA/dpa/Reuters/AFP/semp

1 Um Europa fur die Zukunftstechnik "fit" zu machen, will die
~'| Kommission mehr Geld in die Hand nehmen. Die Investitionen in

| Kiinstliche Intelligenz sollen nach ihren Plinen in diesem

| Jahrzehnt auf 20 Milliarden Euro pro Jahr steigen,
| nachdem sie 2016 rund 3,2 Milliarden Euro erreicht hatten.




R i e S ige r Digital Gap

F&E Ausgaben der 50 global fiihrenden Tech-Unternehmen:

EU: 8% China:11% USA: 77%

(Quelle: Mc Kinsey)

"Je mehr Daten wir haben, desto klliger
werden unsere Algorithmen", «vo.

Zugang zu Daten entscheidend - riesiges ungenutztes Potenzial.
Fur Bereiche wieVerkehrssektor, Gesundheitssystem oder Klimaschutz sollen eigene
Datenraume geschaffen werden, in denen Daten gespeichert und ohne Hindernisse °
ausgetauscht werden kénnen.



Hoffnung Kunstliche Intelligenz

Zugleich will die Brisseler Behorde den Einsatz Kiinstlicher
Intelligenz (KI/Artificial Intelligence, Al) vorantreiben und Europa zu

einem weltweit fiihrenden Standort fir "'vertrauenswiurdige"

Anwendungen von Kl machen, betonte die EU-
Kommissionsprasidentin.

Diese konne den Alltag jedes Einzelnen verbessern und zugleich dazu
beitragen, das Ziel eines klimaneutralen Europas bis 2050 zu
erreichen. Von der Leyen nannte speziell bessere Krebsdiagnosen
und optimiertes Heizen, das Millionen Tonnen Ol spare.




»Zum Teufel mit der kiinstlichen Intelligenz«

_

dewtschsprachige Triger des
Turing-Preises  (Nobelpreds
der Informatk) Er ist der
Erfinder der Programmilersprache Pas-
cal. Mit dem Nachfolgesystem Oberon
arbeitete er noch bis vor Kurzem aul
seinem selbst gebauten Computer | Li-
lith™. Daflir hat er sogar die Computer-

muse nach Furopa gebracht. Vier Jah-
re bevor Steve Jobs 1984 den Macin-

tosh vorstellte. Doch wirtschaftlich so
erfolgreich wie der Apple-Griinder war
or nie. Auch nicht als er die erste Droh-

ne Anfang der 1990er-Jahre entwickel-
te. Lang bevor es iberhaupt einen Na-
men fir die selbst fliegenden Modell-
hubschrauber gab. Am 15. Februar fei

erte die Informatiklegende seinen B6.
Geburtstag. «Die Presse am Sonntags
traf sich mit thm zum Gespriich {iber
kiinstliche Intelligenz. cine vemnetste
Gesellschaft und die Digitalisierungs
bestrebungen in Schulen

Was fir eine Piatine haben Sie uns hier mit-
pebracht?

E—— e
ich Anfang der 90er-Jahre konstrulert
habe. Ich kam in Kontakt mit ein paar
Poktoranden von der Maschinenbau-
Abtellung und hatte gehort, dass sie
einen Modellhelikopter bauen. Eben

ait ' : Zum autono-
n. Und dann hab ich mich
jert und das Ganze ange-

ir sofort gedacht, das
.das Resultat (zeigt auf




Al = Death of humanity. We are playing with something we ultimately will be unable to control. | honestly don't
understand why research into Al is not regulated in the same way nuclear programmes are regulated/monitored.
General Al has the same destructive capability as a nuclear bomb. And | am sick of hearing how much Al would
improve our lives. Al would lead to a class of people that are going to be redundant. All aspects of our lives will be

regulated. These scientists clearly lack the social intelligence to comprehend this. They only focus on the perceived
advantages of Al.

KI - Der Tod der Menschheit. Wir spielen mit etwas, das wir letztlich nicht kontrollieren konnen. Ich verstehe ehrlich
gesagt nicht, warum die KI-Forschung nicht in der gleichen Weise reguliert/iiberwacht wird wie die
Nuklearprogramme. General KI hat die gleiche Zerstorungskraft wie eine Atombombe. Und ich habe es satt zu horen,
wie sehr die Kl unser Leben verbessern wiirde. Die Kl wiirde zu einer Klasse von Menschen fiihren, die iiberfliissig
werden. Alle Aspekte unseres Lebens werden reguliert werden. Diesen Wissenschaftlern fehlt eindeutig die soziale
Intelligenz, um dies zu begreifen. Sie konzentrieren sich nur auf die wahrgenommenen Vorteile der KiI.

KI - Tod der Menschheit. Wir spielen mit etwas, das wir letztendlich nicht kontrollieren kénnen. Ich verstehe ehrlich gesagt
nicht, warum die Erforschung der Kl nicht so reguliert wird, wie Nuklearprogramme reguliert / (iberwacht werden.
Allgemeine Kl hat die gleiche zerstorerische Fahigkeit wie eine Atombombe. Und ich habe es satt zu horen, wie sehr Kl
unser Leben verbessern wiirde. Kl wiirde zu einer Klasse von Menschen fihren, die Gberfllssig werden. Alle Aspekte
unseres Lebens werden reguliert. Diesen Wissenschaftlern fehlt eindeutig die soziale Intelligenz, um dies zu verstehen. Sie
konzentrieren sich nur auf die wahrgenommenen Vorteile der KI.



Machine learning and artificial intelligence
are constantly evolving every day—and
touching just about every corner of our lives.

»




Data Science from Scratch: The #1 Data Science Gui...

-

Data Science from Scratch: The #1 Data Science Gui

Data Science from Scratch
The #1 Data Science Guide for
Everything A Data Scientist
Needs to Know: Python, Linear
Algebra, Statistics, Coding,
Applications, Neural Networks,
and Decision Trees lII.

DATA SCIENCE
Steven Cooper



& “Wllyoutube.com/watch?v=SN2BZswEWUA

&3 YouTube *’

P> »l o) 314/16:50

Understanding Artificial Intelligence and Its Future | Neil Nie | TEDxDeerfield






Newchic

Artificial Intelligence Trends in 2019
o
o “
° <
. = 3 ° . ’ < s :
e o = — A = AR Kiinstliche Intelligenz im Online-
= . ==lifil m/y/ T - Marketing
g8 .. /. l L — Seltsame Einsatzgebiete fiir
b ® = kiinstliche Intelligenz | trend...
_Der neue
g Billionen-Markt -
e o ° .
5 Short Sleeve Shirts bty : ' : o5
O
L A
UsS$19.56 |
25 aktuelle Trends im Bereich Short Sleeve Loose Casual Shirts
Kiinstliche Intelligenz i -
Anzelgs von KI - Kiinstliche Intelligenz: Eines der
Newchic groBten Abenteuer der... '
7 =¥ 'h-
e Die Google-KI kann den Tod von
HEg Menschen vorhersagen

WordPress Ubersetzungs Plugins
fiir eine mehrsprachige...

DIGITALISIERUNGSMONITOR 2020

Yo bt ot Fa  m e = o tae




Bisher war kunstliche Intelligenz nicht so weit fortgeschritten, dass Robo-
ter uns Menschen in allem UGbertreffen wirden. Ein Start-up wollte das an-
derm — und scheint es geschafft zu haben. #Froboter Fklnstlicheintelligenz
#tech #gadgets Fbusiness #startups Ffuturezone

f Z futurezone — Das Tech Magazin Folgen

—
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Hast du diesen Pin ausprobiert?

Fug ein Foto hinzu, um zu zeigen, wie es gelaufen Foto hinzufi-
ist. gen

OSTERREICHER
ST AR T—u P Sc H A F F T fz :::t;tr::zep: gea::f:th Magazin hat sich etwas auf Inspirieren-

Bisher war kunstliche Intelligenz nicht so weit fortgeschritten, dass
E R s ' EN Kl R c BQ ' ER Roboter uns Menschen in allem ubertreffen wirden. Ein Start-up
wollte das andern — und scheint es geschafft zu haben. #roboter

e . { ¢ @ #kiinstlicheintelligenz #tech #gadgets #business #startups

Zfuturezone Weniger
https://www.futurezone.de/start-ups/article216049803/Hat-dieses-Start-up-den-denkenden-Roboter-geschaffen.html




Die Presse Nachrichten

Karriere-News

Herrin uber die kiinstliche
Intelligenz

Stanisiav Jenis

https://www.diepresse.com/5360732/herrin-uber-die-kunstliche-intelligenz
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XephorSolutinne

WILLKOMMEN BEI
XEPHOR SOLUTIONS

Human creativity by Artificial General Intelligence!

Artificial General Intelligence (AGI)

sogenannte starke kiinstliche Intelligenz erméglicht einer
Maschine alle intellektuellen Aufgaben zu iibernehmen, die
Menschen ausfuhren.

Maschinendenken ist eine Weiterentwicklung des
Maschinenlernens, die kreative Losungen bietet und neue Ideen
hervorbringt.

MEHR




https://www.youtube.com/watch?v=I9RWTMNnvi4



https://www.youtube.com/watch?v=l9RWTMNnvi4

3 YouTube ' Suchen Q, X - a

Néchstes Video autorLay @)

Basic Paradigm

3 Artificial Intelligence, the
ngl.-rEI[:ﬁéAELNCEﬁi History and Future - with Chris...

’ The Royal Institution
Football players, labeled by B 421362 Aufrufe ®
=Observe set of examples: training data| position, with height and
weight data
*Infer something about process that generated that

data Find canonical model of
A position, by statistics
=*Use inference to make predictions about previously

unseen data: test data

A Friendly Introduction to
Machine Learning
Luis Se

782.466 Aufrufe

rrano

Understanding Artificial
Intelligence and Its Future | Ne...

TEDx Talks @

400.750 Aufrufe

Predict position of new
players

=\/ariations on paradigm

> Supervised: given a set of feature/label pairs, find a rule
that predicts the label associated with a previously
unseen input

Win a SMALL fortune with
counting cards-the math of...
Mathologer

> Unsupervised: given a set of feature vectors (without Recopwhenced Tokyou
labels) group them into “natural clusters” (or create

labels for groups)

This Canadian Genius Created
Modern Al

‘. GODFATHER Bloomberg @
OF Al 740.747 Aufrufe

8:33

| Bayes theorem, and making
probability intuitive
PCE|H) { 3BlueT Br'ox"‘,“»;‘; Q
SRR 540 827 Aufrufe
=

P(H) 15:46

6.0002 LECTURE |1 Shide 9

11. Introduction to Machine Learning

684.645 Aufrufe = 19.05.2017 f 8298 @l 203 & TEILEN =, SPEICHERN



How Are Things Learned?

*Memorization
> Accumulation of individual facts
> Limited by

> Time to observe facts

{ Declarative knowledge ]

> Memory to store facts

=*Generalization :
> Deduce new facts from old facts Imperative knowledge l
> Limited by accuracy of deduction process

> Essentially a predictive activity
= Assumes that the past predicts the future




BUcher, Bucher, Bucher ...
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